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Rizeny parsing

m Je trénovany na prikladech — na lidmi anotovanem korpusu

O Prazsky zavislostni korpus (PDT) obsahuje asi 90 000 vét (1,5 milionu
slov)

m Nejlepsi rizené parsery dosahuji na cestine uspesnosti 86%
0 (86% hran je na testovacich datech shodnych s lidskou anotaci)

= Nevyhody:
[0 lidské anotace stoji znacné mnozstvi Casu a penez
[0 ruéne anotovaneé korpusy jsou dostupné pouze pro nékteré jazyky
0 dostupné pouze pro nékteré domeény (napfriklad pouze novinové
clanky)
[0 zavislé na dané lingvistickeé teorii (zachyceni koordinaci, slozenych
slovesnych tvaru)
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Nefizeny parsing

m Nepotrebuje zadna lidmi anotovana data
0 UCi se gramatiku sam na zakladé velkého mnozstvi textu

m Nejlepsi nefizené parsery dosahuji na anglictiné uspesnosti 68%
[0 srovnani s rucné anotovanymi daty

= Vyhody:
[0 snadné prizpusobeni jazyku a doméné
[0 nevyzaduje nakladné ruCni anotace
0 lidmi neanotovanych texti mame k dispozici cely Internet

= Nevyhody:
[J narocné na vypocetni vykon
0 zatim nedosahuje takovych vysledku jako fizeny parsing
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Evaluacni metriky

m Evaluace porovnanim s lidmi anotovanymi daty je problematicka

00 pred kazdou lingvistickou anotaci je tfreba udélat spoustu rozhodnuti jak
anotovat dané jazykove jevy

0 koordinacni struktury, pomocna slovesa, Cleny, predlozkoveé skupiny

m Dve metriky:

0 UAS (unlabeled attachment score) — kolik orientovanych hran ve stromek je
urceno spravné

0 UUAS (undirected unlabeled attachment score) — nezavisi na orientaci hrany,
vyresi napriklad problém s rozdilnym zachycovanim predlozkovych skupin

m UAS < UUAS

m |dealni by bylo zmerit kvalitu parsingu na nejake cilové aplikaci
0 strojovy preklad, question answering,...
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Jednoduchy nerizeny parser

m Nepracuje se slovy, ale pouze se znackami (tagy)
00 slovni druh + nékteré morfologické kategorie

Jeji dcera byla v€era v zoologické zahradé.
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m Aproximuje pravdepodobnost stromu jako soucin
pravdepodobnosti jednotlivych hran

[0 nevyuziva kontext

m Vyuziva Gibbsuv sampling pro generovani stromu
0 nahodna inicializace
[0 podminka stromovitosti
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Gibbsuv sampling

m Kazdé vete v korpusu na zacatku priradim nahodny strom
m Iteruji nahone pres vSechna slova v korpusu a nahodne je
prevesuji s ohledem na P(T)
m The rich get richer
[0 Casto vyskytujici se hrana v korpusu bude jeste Castgjsi
m Zavislostni a vzdalenostni model

m Dirichletovske hyperparametry a, a, byly nastaveny
experimentélné

P(T)= P(Tngd) P(D;|T})
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Zakladni sampling

m Pro kazdeé slovo vyber jeho rodiCe s ohledem na P(T)
m Slova v dané vete se vybiraji nahodne
m Problem: vytvari i cykly
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Podminka stromovitosti
m Pokud je vytvoren cyklus:

0 vyber hranu v cyklu (s ohledem na P(T)) a vymaz ji
[0 osamoceny podstrom pripoj tak, aby nebyl vytvoren cyklus
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Vysledky na Cestinée

m Evaluace na PDT 2.0

Configuration UAS |UUAS
Random baseline 12.0 [19.9
LeftChain baseline 30.2 |53.6
RightChain baseline 25.5 [52.0
Base 36.7 |50.1
Base+Treeness 41.2 |58.6
Base+Treeness+NounRootRepression 49.8 |62.6
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Vysledky na jinych jazycich z CoNLL

Language Baselines Results

name code | CoNLL || rand. | left | right || Our-NR | Our | Spi5 | Spi6
Arabic ar 2007 39 | 59.0 | 6.0 24.8 25.0 | 22.0 | 495
Bulgarian bg 2006 80 | 38.8 | 17.9 514 254 | 443 | 439
Catalan ca 2007 39 | 300 | 248 56.3 553 | 63.8 | 59.8
Czech cs 2007 74 | 296 | 242 33.3 243 | 314 | 284
Danish da 2006 6.7 | 47.8 | 13.1 38.6 30.2 | 44.0 | 383
German de 2006 72 | 220 | 234 21.8 26.7 | 33.5 | 304
Greek el 2007 4.9 19.7 | 31.4 334 390 | 214 | 132
English en 2007 44 | 210 | 294 23.8 24.0 | 349 | 45.2
Spanish es 2006 43 | 29.8 | 24.7 54.6 53.0 | 333 | 50.6
Basque eu 2007 1.1 | 23.0 | 30.5 34.7 29.1 | 43.6 | 240
Hungarian | hu 2007 6.5 55 | 414 48.1 48.0 | 23.0 | 34.7
[talian it 2007 42 | 374 | 21.6 60.6 575 | 37.6 | 523
Japanese ja 2006 142 | 13.8 | 67.2 53.5 522 | 83.5 | 50.2
Dutch nl 2006 7.5 | 245 | 28.0 43.4 322 | 325 | 278
Portugese pt 2006 5.8 | 31.2 | 25.8 41.8 43.2 | 344 | 36.7
Slovenian sl 2006 79 | 266 | 243 34.6 254 | 33.6 | 322
Swedish SV 2006 7.8 | 27.8 | 259 26.9 233 | 425 | 50.0
Turkish tr 2006 6.4 1.5 | 654 32.1 322 | 334 | 359
Chinese zh 2007 153 | 134 | 413 34.6 21.0 | 345 | 43.2

Average: 72 | 264 | 29.8 394 35.1 | 36.7 | 39.3
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Zaver

m Nerfizeny parsing ma smysi

m | velmi jednoduchy parser pracujici pouze s malym mnozstvi
textd a pouzivajici pouze znacky misto slovnich forem dosahuje
relativné dobrych vysledku

m Ve 12 z 19 jazyku z CoNLL dosahuje lepSich vysledku dfive
publikované parsery
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